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Abstract :

Cet article traite le comportement des doublants en premicre année universitaire et analyse
leurs itinéraires aprés la premiére année d’inscription. Les estimations menées sur quatre cohortes
d’étudiants de I’Ecole Supérieure de Commerce d’Alger montrent qu’en présence des résultats
des épreuves ordinaires de juin de la premiére année d’inscription, les variables pédagogiques, a
'entrée du systéme (performance au baccalauréat et origine scolaire), ont peu ou pas d’influence.
De méme, les variables extra pédagogiques, a exception du lieu de résidence, perdent totalement

leurs influences.

Mots clés : Capital humain, Abandon scolaire, Réussite apreés un premier échec, Modéle

logit séquentiel.
Introduction

La question abordée dans cet article concerne le comportement
des étudiants doublants aprés la premiére inscription universitaire. La
politique actuelle d’évaluation permet a I’étudiant de terminer I’année
apres les premiéres épreuves annuelles ordinaires de juin ou celles de
la session de rattrapage en septembre. Les étudiants non admis aprés
cette série d’examens ne peuvent doubler qu’une seule fois en premiére
année. Un deuxiéme échec implique, donc, la réorientation vers d’autres
disciplines. Toutefois, Iétudiant peut décider de ne pas s’inscrire une autre
fois dés son premier échec. En résumé, nous avons trois comportements
possibles: ’abandon, un deuxiéme échec et réorientation ou réussite
apres le premier échec.

En Algérie, devant I'importance des échecs répétés qui se manifestent
surtoutau niveau du tronc commun a I université, la question de I’abandon
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et de P’échec scolaire est pertinente pour établir une politique éducative
adéquate qui permet de réduire I’inefficacité interne des insfitutions
universitaires . L’ Objectif recherché, ici, est de rationaliser la décision
de faire doubler un étudiant.

En effet, on se demande quelles sont les caractéristiques des étudiants
qui abandonnent et qui échouent? Faire doubler un étudiant lui permet t-il
d’augmenter sa chance de réussite par la suite ? Faut-il exiger une note
minimale pour pouvoir redoubler ? Quand est ce que la réorientation
vers une autre discipline s’avére nécessaire ?

Le probléme de la performance et de la persévérance dans un
programme de premier cycle universitaire estabordé dans plusieurs études
notamment celles de Dagenais & Dagenais (1988) au Canada et de Krupa
(1988) en France ainsi que celles de Ferroukhi (1989) et de Halfaoui1 &
Touati-Tliba (2004)) en Algérie. Les résultats montrent, essentiellement,
que les variables pédagogiques, surtout ’origine scolaire, jouent un role
clé dans Iexplication de la performance et de la persévérance. L'influence
de ces variables pédagogiques diminue d’intensité lorsqu’il s’agit de la
persévérance, mais restent néanmoins significatives. Pour ce qui est de
I’age de I’étudiant, c’est les plus jeunes qui sont les plus performants.
Certains chercheurs (Krupa (1988), Ferroukhi (1989)) se sont intéressés
4 la modélisation du comportement des doublants en premi€re année.
Ferroukhi (1989) étudie le comportement des bacheliers en premicre
année de technologie et trouve que seule la moyenne annuelle obtenue a
la session de juin de I’année précédente est significative et explique de
la réussite des doublants.

Krupa (1988), quant a elle, analyse le probléme des réussites et des
échecs tout au long d’un cursus pour les trois filieres A.E.S, Droit, et
sciences économiques durant la période 1982-1990. Elle trouve que les
taux moyens de succés des doublants et celui de la réussite en premiére

2- Pour le systéme éducatif ou une institution éducative particuliere, on distingue, généralement,
deux notions d’efficience. L'efficience externc concerne la maniére dont ont été préparés les
étudiants pour accomplir leur role dans la société
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annee sans redoublement sont relativement proches. Dans le modéle
de réussite en premicre année aprés redoublement, ’'influence de la
série du baccalauréat sur la probabilité d’étre recu diminue, le reste
des variables y contribuent moins fortement. Elle commente que « ce
résultat ne confirme pas les idées usuelles selon lesquels le redoublant i)
fournit la seconde année I’effort qu’il aurait du consentir dés sa premiére
inscription ou ii) répartit son effort de facon uniforme sur deux ans.

Dans les deux cas, les variables individuelles devraient jouer pour
les redoublements exactement comme pour ceux qui sont recu dés la
premiére tentative. Or 'impact des capacités initiales sur la réussite
est moins important ici. C’est donc une présomption en faveur de la
substitution : les redoublants substitueraient du temps de travail aux
autres inputs personnels ».

Les résultats de I’ A.F.C.M de Moinard (1989) menée sur une cohorte
d’étudiants inscrits en premiére année de démographie a ’université de
Strasbourg font ressortir quatre groupes d’individus. On s’intéressera en
particulier a deux d’entre eux. Un groupe d’étudiants dits « fantdbmes»
composé€ d’étudiants inscrits mais qui ne se sont présentés 4 aucun
examen. Ces individus sont généralement plus 4gés, mariés, ont un
ou plusieurs enfants et exercent une activité salariale. L’autre groupe
concerne les étudiants qui échouent, ils sont habituellement de nationalité
étrangere, des doublants ou dispensés des contrdles continus.

Motivés essentiellement par le probléme d’orientation des nouveaux
bacheliers, Halfaoui & Touati-Tliba (2004) présentent une analyse du
cheminement des étudiants de I’Ecole Supérieure de Commerce (ESC),
durant le premier cycle a travers le suivi de deux cohortes, les données
de cette étude se distinguent par deux faits. Le premier est 1ié au choix
~ des variables. Pour expliquer les résultats d’une étape du cheminement,
uniquement les caractéristiques individuelles disponibles a I’entrée
du systéme ont été prises en compte. En particulier, en expliquant le
comportement des étudiants apres la deuxiéme inscription, les résultats
de la premiére année d’inscription ont été ignorés. Le second fait
concerne le choix des individus statistiques. En effet, 1’échantillon
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comprend seulement les inscrits dont les noms figurent sur la liste
officielle d’orientation des bacheliers de ’année. Les Bacheliers inscrits
en dehors de la liste officielle, ceux qui ont procédé & un transfert ainsi
que les absents aux examens finaux de la premiére année sont exclus de
I’échantilion.

Contrairement & 1’étude citée ci-dessus, dans ce présent article,
I’échantillon comprend tous les doublants durant leurs premiéres années
d’inscription. Ce choix est motivé par la nature des questions posées. De
méme, les variables liées aux résultats de la premiére année d’inscription
sont prises en compte.

Les données

Ce travail a pour objectif 1’étude du comportement des étudiants
doublants aprés la premiére inscription universitaire. I1 porte sur le suivi

de quatre cohortes de taille totale de 644 étudiants doublants a I’ESC
durant les années universitaires de 1999/2000 a 2002/2003.

Pour chaque étudiant, on observe, a l’entrée du systeme, des
caractéristiques pédagogiques telles que la moyenne et la série du
baccalauréat, ainsi que des caractéristiques non pédagogiques telles
que I’4ge, le sexe et le lieu de résidence. On observe également, durant

le séjour en premiére année, les résultats des sessions de juin et de
septembre.

Le tableau n®1 indique la répartition des étudiants selon leurs origines
scolaires et leurs comportements aprés le premier échec. On constate que
parmi les littéraires 55% abandonnent leurs études et 21% sont réorientés.
Quant aux comptables, 48% sont admis aprés leur premier échec.
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Tableau :1

Série Bac C G L M S 5 3 Totai

Abandon 31 52 i02 7 45 5 242
24,4%) 33,8% | 54.,8% 53,8%) 31,3% 25,0% 37.8%

Admis 61 68 45 4 74 10 262
48,0% | 44,2% | 24,2% | 30,8% | 51,4% | 50,0% | 40,7%

Réorienté 35 34 38 2 25 S 140
27,6% | 22,1% | 21,0% | 15,4% | 17,4% 25,0% 21,7%

Total 127 154 1886 13 144 20 644
100,0%| 100,0%| 100,0% | 100,0% |100,0% {100,0% | 100,0%

Le tableau n°2 présente quelques résumés statistiques concernant
I’age de I’¢tudiant, la moyenne du baccalauréat ainsi que la moyenne
de juin. Il est a signaler que parmi les 242 étudiants ayant abandonnés
leurs études, 59 ont ét€ déja absents durant les épreuves de juin de leur
premiére année.

Tableau :2

Comp . Age Moy Bac Moyj
Doub lants

Abandon Moy 20,16 12,0686 4,2762
N 242 242 242

Ecart Type 1,37 1,3145 2,9934

Admis Moy 20,05 11,9427 7,6593
N 262 262 262

|[Ecart Type 1,03 1,4056 1,3524

Réorienté Moy 20,18 11,6738 5,9794
N 140 140 140

Ecart Type 1,17 1,4763 1,8259

Total Moy 20,12 11,9316 6,0228
N 644 644 644

Ecart Type 1,20 1,3937 2,6573

Il parait que le risque d’un second échec est pris en compte dans
la décision de I’abandon des études, cela est vérifiée par la variable
Moyj (moyenne de juin de I’année de la premiére inscription) qui a une
moyenne inférieure pour les étudiants ayant abandonné leurs &tudes.
De méme, cette décision d’abandon semble étre influencée par des
opportunités de réinscription dans d’autres établissements. En effet, cela
pourrait expliquer le fait que la moyenne du baccalauréat des étudiants
qui ne se réinscrivent pas n’est pas inférieure en moyenne a celle des
autres étudiants. La moyenne de la variable Moyj des étudiants admis
est, comme attendu, supérieure a celle des réorientés.




180 Le Comportement des doublants en premiere annee a I’ESC d’Alger:
Un Modele logit sequentiel.

Comportement des doublants: modélisation, estimation et
interprétation des résultats

Pour la modélisation économétrique du comportement des étudiants
doublants en premiére année, nous considérons un modéle logit séquentiel®
Le choix de ce modéle est motivé par la nature du phénoméne étudié. En
effet, le doublant décide dans un premier temps I’abandon (Y=0) ou la
poursuite des €tudes (Y=1). En cas de réinscription pour une deuxiéme
fois en premiére année, 1’étudiant peut étre soit admis (Z=1) soit recalé et
réorienté (Z=0). L’itinéraire des doublants suit donc le schéma suivant :

L'estimation du modéle séquentiel se fait en deux étapes. La
premicre concerne I’estimation de la probabilité d’abandon, elle se
fait sur la base de I’échantillon complet (644 étudiants). La seconde
concerne I’estimation de la probabilité de réussite, ce phénomene touche
uniquement les étudiants réinscrits pour la deuxiéme fois en premiere
année. A cette étape, I’estimation se fait, donc, sur le sous échantillon des
402 etudiants réinscrits. Les principaux résultats du modéle pour les deux
¢tapes sont regroupés dans les tableaux n°1 et n°2.

En ce qui concerne la décision d’étre présent pour la deuxiéme fois
en premiére année, on note I’importance déterminante de la variable lide
directement a la performance de 1’année antérieure de I’étudiant (Moyj)
et avec un degré moindre I’origine scolaire (Dbacl et Dbacg), 1a mention
du baccalauréat (Dmenbacp) et le lieu de résidence (DwilAlger).

3- Pour plus de détails sur le modéle logit ordinaire et séquentiel, voir Maddala (1983).
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En effet, par exemple pour un étudiant ayant des chances ¢gales
d’abandon ou de réinscription, 1’impact d’une augmentation d’un point
dans la variable Moyj est le changement de la probabilité d’abandonner
les études de 50% a 38,75%. De méme, par rapport aux séries témoins
(C, S, M, et T) les coefficients qui affectent les séries G et L sont
significativement négatifs On peut affirmer, toutes choses €gales par
ailleurs, que la probabilité¢ individuelle d’abandon pour un étudiant
d’origine G est inférieure a celle d’un étudiant de série L, mais supé€rieure
a celles des autres étudiants. On note également, que la probabilité
d’abandonner les études augmente pour un étudiant résidant hors Al ger.

Tableau n°3 : Estimation de la probabilité de réinscription.

Variable B S.E. Wald  df Sig
DWILALGER ,6996 ,2118 10,9081 1 ,0010
DBACL -,9364 ,2310 16,4263 1 ,0001 o
DBACG - 5253 , 2527 4,3226 1 ,0376
DMENBACP ,5071 ,2302  4,8522 1 ,0276
MOYJ ,4568 ,0442 106,6049 1 ,0000
Constant -2,1441 ,3099 47,8570 1 ,0000

-2 Log Likelihood=852,62 yX5)=217,56 <10

Quant a I’estimation des probabilités individuelles de réussite des
doublants, les résultats du modeéle logit estimé dans la deuxiéme étape
sont indiqués dans les tableaux n°2.

A ce niveau, en présence de la variable Moyj et contrairement 2
Iestimation de I'étape précédente, les variables pédagogiques a I’entrée
du systéme sont absentes, ce qui confirme les résultats de Krupa (1988) et
de Ferroukhi (1989). Toutefois, le lieu de résidence demeure significatif
mais de moindre degré.

Tableau n°4 : Estimation de la probabilité de réussite des doublants

Variable B S.E. Wald df Sig
DWILALGER  ,4858 2444 39488 1 ,0469
MOYJ ,8065 0946 724501 1 ,0000

DABS 4,7244 1,1384 17,2213 1 ,0000
Constant -5,2288 ,6836 58,5277 1 ,0000

-2 Log Likelihood=410,45 %*12)=109,218 o,<10~*
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En ce qui concerne le taux de bonne classification globale du modéle
séquentiel (voir tableau n°3), 62,73% des étudiants sont classé€s dans leur
groupe d’appartenance. En particulier, 59,9% et 87,4% des abandons et des
admis respectivement sont bien classés, alors que 21,4% seulement des
étudiants réorientés sont reconnus comme tels. En résumé, le coefficient

de MacFadden est de 42%.

Tableau n°s

G REEL G PREVU
Abandon Admis Réorienté TOTAL
Abandon | 145 (59,9%) | 68 (28,1%) 29 (12%) | 242 (100%)
Admis 9(3,4%) | 229 (87,4%) | 24(9,2%) | 262 (100%)
Réorienté | 38 (27,1%) | 72 (51,4%) | 30 (21,4%) | 140 (100%)
TOTAL | 192 (29,8%) | 369 (57,3%) | 83 (12,9%) | 644 (100%)

Les probabilités individuelles estimées de I’abandon pour les
doublants, indiquées dans le graphe N°1, varient d’un minimum de 2.9%
a un maximum de 95.6%. Quant aux probabilités d’un deuxiéme échec
(voir graphe N°2), elles varient d’un minimum de 2.7% a un maximum

de 58,1%
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1.2

1,0 1

1 67 133 199 265 331 397 463 520 595
34 100 166 232 208 364 430 496 562 628

0,0

Valeur PROBABS

Numeéro de |'observation

Valeur PROBREOR

1 67 133 199 265 331 397 463 539 595
34 100 166 232 298 364 430 496 562 628

Numéro de I'observation
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Conclusion

Le but de cette étude est d’analyser 1’itinéraire des étudiants
doublants en premiére année et de déterminer les caractéristiques
individuelles susceptibles d’influencer leur comportement. Les résultats
des estimations menées sur quatre cohortes d’étudiants de I’ESC
montrent qu’en présence des résultats des épreuves ordinaires de juin de
la premiére année d’inscription, I’influence des variables pédagogiques
a Pentrée du systéme (performance au baccalauréat et origine scolaire)
diminue d’intensité lorsqu’il s’agit de la décision d’abandon. Néanmoins,
quelques unes restent quand méme significatives. Toutefois, elles perdent
totalement de leurs influences lorsqu’il s’agit de I’explication de la
réussite aprés un premier échec. Quant aux variables extra pédagogiques,
a ’exception du lieu de résidence, elles sont totalement absentes. Ces
résultats impliquent qu’une note minimale exigée pour la réinscription
est souhaitable et la réorientation peut se faire, donc, pour certains, dés
la fin de la premiére année d’inscription.

Annexe : Le modéle logit séquentiel

~ On associe aux deux variables (observables) Y;et Z;deux variables
latentes (non observables) Yi*et thelles que :
1 sy >0 1 si Z; >0

Yi = et Zi =

0si Y <0 0 si Z; <0

Onu

* * & - b . r
Y; et Z; peuvent s’exprimer respectivement par les deux modeles linéaires
suivants :

* ; ]
Y, =X +u; et Z; =aX’ +¢ I B snesbes n

p et a sont des vecteurs de parametres a estimer
X' est un vecteur de caractéristiques individuelles

u; et g; sont des termes d’erreurs aléatoires
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Dans un modé¢le séquentiel, chaque étape nécessite ’estimation
par la maximisation de la fonction de vraisemblance. Pour la premiere
etape on peut écrire :

P(Y;=1)=P(Y}>0)=P(B X' +y.50)
=P(y;>-f X')=1-F(-f x')

ot F(.) est la fonction de répartition de

La fonction de vraisemblance est donc définie par :

LB x' )= TIF(-B X') TI-F(-F X))

};‘:D yizf

L X )=TIF—B X )™ (1 Fr— B X))

|

On peut alors exprimer le logarithme de Ia fonction de vraisemblance

B X' )=In(L)= 2(1 Y)In(F(— ﬁX )+ ZY In(1-F(— ﬂX))

i=1 i=1

La forme fonctionnelle de F(.) dépend des conditions supposées sur
le terme d’erreur ;. On utilise soit la fonction de distribution associée
a une variable normale, soit une fonction logistique. Bien que les
deux approches donnent des estimateurs de proportionnels, ¢’est le
modele logit qui est le plus utilisé car il permet, entre autre, d’exprimer
explicitement la fonction de répartition en une forme fermée.

On suppose ici que le terme d’erreur suit une loi logistique dont la
fonction de répartition est donnée par :

__exp(u)
14 exp(u)

On peut vérifier les relations suivantes ot f{-)est la densité de la loi
logistique :

4- L’estimation de la deuxiéme étape ne sera pas présentée car elle est identique a ]a premiére.
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F(—u) =1~ F(u)
W) =F)(1- F(u)
_JS(—u)

=

S P(Y=1)=1-F(—f x')=F( § x")

Dol I8 X' )= Y1y ) x1 s Yy B x')
i=1

i=1
Le systéme d’équation suivant représente les conditions dy premier
ordre

3’%5115 SO-Y) X FB X )+ Y, X F(-B X )=0
i=] i=1

n . [ 5 n .
Onaalors Y XX )=37.x
i=1 i=1
Ce systéme d’équations est non linéaire en B, sa résolution peut étre
accomplie par une méthode itérative telle que I’algorithme de Newton-
Raphson. 11 posséde les particularités suivantes : i

¥ 2 n
Si un terme constant est inclus dans le modéleona: 2XF(f X' )=y ;
5 il

Ce qui implique que la moyenne des probabilités estimées est égale
au pourcentage observé. Si le modéle inclut une variable dichotomique,
on déduit un résultat similaire pour les deux modalités.

Les conditions du deuxiéme ordre sont :

2 i
I(B; ; Pl R e P epd
CEX) S x'yrf x 1-7c )
opopf i=1
La matrice (X X )' est définie positive, par conséquent la matrice
m est définie négative. On conclut que la fonction devraisemblance
CLEY:
de 5 est concave. L’estimateur de maximum de vraisemblance de suit
asymptotiquement une loi normale mult variée de moyenne £ et de
2 S |
matrice de variance covariance (I( ﬂ))_l ou I(ﬁ)zE(—_ﬁ—l(ﬁ—’/L-)_)
oBof
Pour estimer les probabilités de performance et de non persévérance
a I’'aide d’un modéle logit séquentiel, on écrit
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P(Y; = 1):1«“(,6')(" )

P(Y; =0,Z; :1):.F(a’X")F(— ﬁrxf)

P(z; =0)= Fl-ax’ |- px')

Comme dans le modéle logit ordinaire, pour le modele séquentie]
P'impact d’une variable explicative sur les probabilités individuelles

d’appartenir 4 un groupe donnée n’est pas linéaire en pet a mais dépend
des caractéristiques individuelles. Pour déterminer cet impact on écrit ;

aP(Y‘;:l) o Pocn® vew _ "

= B X IR X

ap—f;}fﬂ?w—ﬂxfm—a'X")[ﬁkF(ﬂX")+akF(avf")]
k

La qualité d’ajustement d’un modéle peut étre testée par le rapport
du maximum de vraisemblance :

W=-2Ln(Ly/L) ~ x5 oOU:

Ly = La valeur maximale de la vraisemblance sous I’hypothese que les
coefficients des variables sont nuls.

L = La valeur maximale de la vraisemblance du modéle

d =Nombre de variables du modéle
Lorsque W > y2(1-a) , le modéle est significatif a un seuil « .

La qualit¢ d’ajustement d’un modeéle a variables qualitatives est
souvent mesuree par le coefficient de MacFadden (MFC) :

WC:‘:%_I((Nmm/N)_(Nm/N)Z) l_gi(Nm/N)z]

ou :

N = Nombre total d’observations

Nym=Nombre d’individus correctement prédits par le modéle pour le
groupe m.

N,,=Nombre d’individus pour lesquels le groupe est effectivement m.
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